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Detekce prizvuki v rustiné s pouzitim klasifikatoru

Anastasiia Chizhova*

Uvod

V soucasné dob¢ se naSe katedra zabyva zpracovanim fteci, jejim rozpoznavanim a
syntézou. Pfi pfevodu textu do syntetizované teCi se setkdme s obrovskym poctem
komplikaci, které pfimo souvisi s danym jazykem, ktery pravé pouzivame. Ja se zabyvam
rustinou, konkrétné slovy, které maji nejednoznaény piizvuk, tzv. homografy. Ptizvuk
takovych slov je zavisly na kontextu a je ho tieba riiznymi zplisoby syntetizovat. Jako ptiklad
uved’'me 2 rizné véty se stejnymi slovy «romy»:

e «B caenytouieM roay» ( ces. V pristim roce)

o «k 2010 - my roéay» ( Ces. Do roku 2010).

Pro vétSinu slov lze pouzivat slovnik, ale pro homografy existuje né€kolik pfipadd,
protoze umisténi piizvuku ovliviiuje vyznam slova. Cilem mého experimentu je predikovat
ptizvuk pouze na zaklad¢ textu.

Pfi zpracovani daného problému pouzivam metodu “Uceni s ucitelem” (Psutka (2016)).

Priprava trénovacich dat
Z velkého poctu novinovych textt byl sestaven list nejcastéji pouzivanych slov, z nichz
jsem vybrala nékolik nejednoznaénych a pro kazdé z nich nasla 100 vét s riznymi piipady
kontextu a piizvuku. Ve vétach jsem ruéné oznadila v daném slové piizvuk pomoci apostrofu
pted pfizvuénou samohlaskou. Dale jsem to musela klasifikovat do dvou tiid:
e je ptizvuk (1)
e neni prizvuk (0)

Nejprve jsem pro kazdou samohlésku daného slova vytvorila fetézec s L pfedchozimi a
P nasledujicimi znaky a k nému pfifadila tfidu 0 nebo 1 (viz. Obr. 1).

Paiin  [paska Popmar Bwug Cnpaska

Blem rogy--- @
eM_romy----- 1
lwem rogy--- @
eM_romy----- 1
- My rogy--- 1
My romgy----- 8
2817 rogy--- 1
17 romy----- 8
2888 rogy--- 1
B8 romy----- 8

Obrazek 1 Vystupni soubor s ozna¢enim klasifikace pro velikost kontextu zleva L-6 a zprava P-5
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Klasifikatory a klasifikace

Retézce znakil jsem pievedla na &iselné vektory pomoci metody DictVectorizer
z balicku scikit-learn (Pedregosa et al. (2011)). Kazda polozka vektoru tak odpovidala
vyskytu konkrétniho znaku na konkrétni pozici v fetézci. Zkousela jsem 2 klasifikatory:
Logistic Regression (LogReg) a Support Vector Machine (SVM), kde pro SVM jsem
zkouSela 2 riznad nastaveni: rbf a linear. Proto, abych ziskala co nejpfesnéji uspesnost
klasifikatoru, pouzila jsem kfizovou validaci pomoci Leave-One-Out, coz funguje tak, ze ze
vSech dat vzdy vynecha jednu poloZzku na testovani a ze zbytku se klasifikator natrénuje,
pfi¢emz se pouziji vS§echny mozné kombinace trénovacich a testovacich dat. Testovala jsem
razné dlouhé levé a pravé kontexty. Vysledky klasifikace jsem porovnala se spravnymi
odpovéd’'mi pomoci funkce f1_score (viz. Tab. 1).

Typ klasif. LogReg SVM
Kontext | L-20 P-5 | L-10P-10 L-5 P-8 L-20 P-5 L-10 P-10 L-5P-8
I'ony 86,57% 86,57% 84,73% 88,89% 89,00% 80,38%
CnoBa 88,00% 87,44% 87,50% 82,83% 85,02% 87,62%
Croponsr | 86,73% 88,66% 83,72% 86,70% 89,23% 82,57%
Tabulka 1 Vysledky klasifikatoru LogReg a SVM(linear) ( f1_score)
Zavér

Z vysledkli experimentu je ziejmé, Ze je mozné pouze ztextového okoli slova
s nejednoznacnym piizvukem s relativné vysokou uspésnosti urcit pozici ptizvukl ve slove.
Lep$im z pouzivanych klasifikdtoru byl LogisticRegression, ktery pro vSechna testovana
slova udava uspésnost od 63,03% az do 88,66%. Maximalni uspésnost klasifikatoru SVM(rbf)
je 80,73% a SVM(linear) je 89,23%. A pro vétSinu slov plati, Ze dileZitéjsi je levy kontext.
Dale jsem uz zkusila zvétSit pocet trénovacich dat, coz ve vétsing piipadi zvysi uspésnost
klasifikatoru, a mam v planu ptepocitat tispé$nost klasifikatoru pro cela slova.

Podékovani
Ptispévek byl podpoien projektem Ministerstva Skolstvi, mladeZe a télovychovy Cislo
LO1506.
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